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Artificial Intelligence

(Al)

APl

Augmentasi Data

Backpropagation

Bandwidth

Batch

Centralized Learning

Computer Vision

Compound Scaling

Epoch

FL (Federated
Learning)

GAP (Global
Average Pooling):

GDPR

. Algoritma penyesuaian bobot

. Metode pelatihan mode

GLOSARIUM

Kecerdasan Buatan; simulasi kecerdasan manusia
oleh mesin.

: Antarmuka penghubung antar aplikasi perangkat

unak

: Teknik memperbanyak variasi data latih untuk

generaisasi model.

mundur  untuk

meminimalkan error.

. Kapasitas maksmum pengiriman data melalui

koneks jaringan internet.

: Kumpulan data sampel yang diproses dalam satu

iterasi.

. Metode pelatihan model konvensional di mana

seluruh data dikumpulkan dan diproses dalam satu
server pusat.

: Cabang dari kecerdasan buatan yang memungkinkan

komputer untuk "melihat", menganalisis, dan
memproses informasi dari gambar atau video.

: Metode penyeimbangan dimensi kedalaman, lebar,

dan resolusi jaringan secara serentak.

. Satu putaran penuh pelatihan seluruh dataset.

terdesentralisas  di
perangkat klien demi privasi data.

: Operas perata-rataan peta fitur spasial menjadi satu

nilai

. Regulas perlindungan data pribadi Uni Eropa.
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Gradient Descent

Inference (Inferensi)

loT

Local Training

Machine Learning

MBConv

Pooling

RGB

Softmax

Weights (Bobot)

: Algoritma optimasi yang digunakan untuk

meminimalkan fungsi kerugian (loss function)
dengan memperbarui parameter model secara
iteratif.

: Tahap penggunaan model terlatih untuk prediks

keputusan.

. Internet of Things; jaringan perangkat fisik yang

saling terhubung

. Pelatihan model di perangkat klien menggunakan

data sendiri.

: llmu komputer yang memungkinkan sistem belgjar

dari data.

: Blok konvolus inverted bottleneck utama pada

EfficientNet.

. Teknik pengurangan resolusi fitur untuk efisiens

komputasi.

: Model warna Red, Green, Blue.

: Fungs pengubah output jaringan menjadi

probabilitas.

. Parameter padajaringan saraf tiruan yang diperbarui

selama pelatihan.
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