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% (Alfa)

b (bias)

C (Cost)

¢ (Epsilon)

Feature vector

Gamma

Hyperplane

Kernel

Skewness

Support vector

Weight

GLOSARIUM

Parameter yang digunakan dalam formulasi SVM untuk
mengontrol penalti terhadap kesalahan pelatihan.

Nilai offset dalam formulasi SVM yang mempengaruhi
posisi hyperplane.

Parameter dalam SVM yang mengontrol penalti kesalahan
klasifikasi. Nilai lebih tinggi
menghasilkan hyperplane yang lebih ketat

C vyang cenderung
Parameter yang digunakan dalam formulasi SVM untuk
mengendalikan margin dan toleransi kesalahan.

Vektor yang merepresentasikan fitur-fitur dari sebuah objek
atau data.

Parameter dalam kernel SVM yang mengontrol sejauh
mana pengaruh sebuah data pelatihan terhadap
pembentukan hyperplane.

Bidang atau garis yang memisahkan dua kelas dalam ruang
fitur.

Fungsi matematis yang digunakan untuk mengubah ruang
fitur menjadi ruang dimensi yang lebih tinggi untuk
memudahkan pemisahan data.

Ukuran statistik yang menggambarkan kemiringan
distribusi data.

Data pelatihan yang paling dekat dengan hyperplane dan
memiliki kontribusi terhadap pembentukan hyperplane.
Bobot yang diberikan pada setiap fitur dalam model SVM

untuk menentukan kontribusi fitur terhadap klasifikasi.
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