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Bounding Box

Epoch

Batch

GLOSARIUM

sebuah metode pengenalan objek melalui gambar atau
video yang memakai kotak untuk menandai objek yang
ingin diidentifikasi.

satu putaran lengkap di mana model machine learning atau
deep learning memproses seluruh dataset pelatihan. Model
mengambil data pelatihan, melakukan pembelajaran
dengan mengubah parameter internalnya, dan menghitung
metrik evaluasi seperti loss function untuk mengevaluasi
kinerja model pada data tersebut.

Sejumlah data yang diproses secara bersamaan selama
pelatihan atau inferensi model.
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